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数据集与数据规模

 数据集

 MS MARCO文本数据集

 数据规模

 构造4个企业作为联邦参与方

 各企业数据规模：

o 200条查询语句

o 40000篇文档

o 带标签特征数据2.4万条

o 无标签特征数据5.97万条

 测试集规模：2.8万条
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考核指标与对比方法

指标名称 含义

期望倒数排名(ERR) 相关度高的文档排序位置是否靠前

平均准确率(MAP)
排序学习模型给出的顺序与按相关度降序
排序的差别

归一化折损累计增益(nDCG) 综合考虑相关性和排序位置的评估指标

前十名归一化折损累计增益
(nDCG@10)

排在前十名文档的归一化折损累计增益

方法名称 训练使用的数据

Local 本地数据

Local+ 本地数据+基于自身查询语句的增广数据

Global 所有本地数据

CS-F-LTR 所有本地数据+所有增广数据
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有效性检验

ERR nDCG@10 nDCG MAP

Local

企业A 0.5672 0.7274 0.8049 0.4809

企业B 0.5357 0.6676 0.7779 0.4573

企业C 0.5637 0.7094 0.7952 0.4788

企业D 0.5887 0.7466 0.8173 0.5055

Local+

企业A 0.5628 0.7257 0.8026 0.4776

企业B 0.5448 0.7064 0.7932 0.4779

企业C 0.5766 0.7314 0.8091 0.4936

企业D 0.5988 0.7475 0.8247 0.5039

Global 0.5877 0.7577 0.8247 0.5040

CS-F-LTR 0.6679 0.8358 0.8760 0.5525

所提联邦学习方法训练的模型性能优于其他方法
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贡献总结

 提出联邦场景下的排序学习问题，明确其不同
于常规横/纵向分割的交叉分割方式

 提出基于Sketch的扰动查询方法和半监督学习
方法，增广样本数据训练排序学习模型

 通过在真实文本数据的实验证明算法的有效性
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